Pack Clouds
Virtual

/A Azure

Especializacion en e
Big Data Multi-Cloud
& Machine Learning

O W W C O

>3
All Bi Tools
Pentaho

15 Grafana | Power BI

J [kibana "¢ +ableau

Curso 100% en espaiol con mas de N MicroStrategy
30 laboratorios de casos reales y doble R
certificacion en Big Data & Machine Learning _—

www.pentademy.com

*——




Pack INGENIERIA DE DATOS
Virtual BIG DATA & MACHINE LEARNING

Inicio: Finalizacion: 60 HORAS
@ 18 DE MARZO 15 DE ABRIL académicas
Lunesy viernes
De 07:00 pm a Soporte Plataforma
11:00 pm (GMT-5) TECNICO DIGITAL
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Google Meet POR NIVEL PROGRAMA
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Pack CERTIFICACIONES:
Virtual EL ENTRENAMIENTO ABARCA 2 CERTIFICACIONES

Doble Certificacion Certificado validez internacional
v BIG DATA ARCHITEC ENGINEER PROFESIONAL Nuestros certificados tiene validez en todos los
v BIG DATA ARCHITEC PROFESIONAL paises de Latinoamerica (a excepcion de Brasil),
codigo QR y validez en Linkedin con lo cual
podras compartir tu certificado en

(’ PentaDemy
Profesional Train

codigo: 11111451B

Este Certificado se otorga a: .
CARLOS ENRIQUE ROJAS QUINTANILLA I In ked
Por haber completado con éxito el curso:

Big Data Architec Engineer Profesional

con un total de 60 horas académicas junio 2021
Habilidades adquiridas sobre las tecnologias:

@ pentahor ("avs )
Aiaeh Group company . Intructor del Curso Director Académico
o A5 Instructor Director Académico

@
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— RESUMEN S

El equipo académico de PentaDemy cuenta con profesionales que se dedican a desarrollar

REQUISITOS

- Conocimientos basicos de SQL

proyectos TIC en empresas lideres de diversos sectores econdmicos, enfrentandose a todo

, _ o , , - Portar una laptop personal para las clases de
tipo de retos. Gracias a esta experiencia, PentaDemy propone diferentes cursos que ayudardan o )
minimo 1GB de RAM para el uso de Cluster de

a los expertos a incrementar sus skills profesionales permitiéndoles asi, abordar proyectos de
128 GB en la nube

Big , ya sean Real Time, near Real Time o procesamiento Batch, domina desde la ingestion de

datos, el procesamiento, el delivery y el descubrimiento con la analitica.

@) OBJETIVO
Formar profesionales que deseen aumentar sus oportunidades laborales y enriquecer su @ T E C N O |_ O G |,A S

perfil profesional con un elemento diferenciador y de gran demanda actualmente, como
- AWS - Amazon Web Services

- GCP - Google Cloud Platform

’ - Cloudera Data Platform (CDP)
M E TO D O L O G I A - Hortonwork Data Platform (HDP)
- Hortonwork Data Flow (HDF)

- Apache Hadoop

- Apache Kafka

lo es el uso de los servicios Cloud y su aplicacidn al Machine Learning.

- Exposicion tedrica de los temas

- Desarrollo de casos practicos - Apache Spark, Hbase y Hive

- Acceso a las clases grabadas - Elastic Stack: Kibana, ElasticSearch

- Acceso al material exclusivo  Sqoop. Linux. o
: : - |Impala, Python (

- Acceso a una Maquina Virtual con - MongoDB, Cassandra

Clusters reales de Big Data PentaDemy
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§PLATAFORMA MODERNA DE APRENDIZAJE | E-LEARNING

Big Data & Data Visualization con Pentaho B Dat & Data Visalaationcon &1 apas o . (g

Pentaho A > | geoyonTorewan S 1Y ® & mas ta.¥

. v - o :
El curso de capacitacion en “BgData, & Data Viz con Pentaho”, presenta un enfoque practico de los conceptos clave, la arquitectura, Medesiey 4 Ba e @iEN m THe

Grabadiones
ChdStreaming  Call Center

Guyana |
herramientas y tecnologias de Big Data y su aplicacion en el negocio, potenciando su aprendizaje de forma aplicada con el uso de la E::;mbia . - +re
’ ’ ur _ n
suite de analitica Pentaho BA (Business Analytics). e ) 4 s Vista - TS
Abarca desde los fundamentos de Hadoop, manejo de los lenguajes de programacién python, R, uso de spark y streaming, % ‘ s
g : 2 i i A i Ecuad
aprenderas los fundamentos en base a laboratorios de machine learning, asi como a realizar la ingesta y tratamiento de datos con : S °
Gudyaqud b ——
Pentaho. * e 5
% 2 R
% F - al
N
#ACurso e 2
partir
. UITECTURA LAMBDA
Fundamentos de Big Data & Data Viz con Pentaho ) Q BATCH LAYER
b’ s LA LIBERTAD 83 1 T —.
5 = - e .""as“v'iuubw o LAMBAYEQUE 38 “ 14 DATA DATA
© Primera interaccién PUC y un vistazo al Big Data B3 Dala & Dats Vouabzabon con o Sl yend ) - SERVING LAYER
Pertaho . £ Sr UMA m 15 3498999 431 PROCESSING ANALYTICS
“ S LORETO 5 16 37511598865
© Creando Dashboard con BootStrap 1 ity [ . | [ | o & 4
e -e - Skl 2 Stream MADRE A X Qs Spark
Ingestion ‘ Processing Storage Presentation Architectures oo ; :: zz::: poce b k
© Desplegando Cloudera & definiendo parametros y listeners L | » g M1 )
° Batch | * DATA LAKE | VISUAUZATION
© Query & Text Component, Cloudera (HDFS) — * = ==
" ? 'l Azure loT f et . !
. "l . X 4 Archicectoure O _—| Hadoop Distributed File System ¥ @‘ W
O IMapas con marcadores y capas Shapes Anminas Power 81 [IFS < ' | |+ablecu
c0Busi - Leaflet & W en CDE M 9
© GeoBusiness - Leaflet & StheelWheels en CDE SPEED LAYER eteon o Fowersl
, ud AW s ‘
oo e Archeecnore ogde DATA = DATA ! a
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Big Data & Data Visualization con ta No < 5 /
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Ing. Pablo Valdivia
e Chief Data Architect at GIS
] :,_.:\ Chief Executive Officer in EGS GROUP
= L http://www.egs.pe

= gy ACERCA DEL EXPOSITOR:

TLILL
-
== THIEL

Ingeniero de Sistemas, realizd sus estudios de ingenieria en la UNAC,
TIIL complementando con estudios en administracion empresarial en la PUCP, Pablo es
JLIEL ejecutivo senior en tecnologias de la informacion, con mas de 20 anos de
experiencia como consultor nacional e internacional en proyectos de Business
Analytics y Big Data, asi como en la direccion de proyectos & gerencia en
tecnologias de la informacidn, es asesor empresarial y especialista en Gobierno
Electrénico, con dominio de tecnologias emergentes en Cloud con proveedores
tales como AWS, Azure y GCP, es especialista e instructor en soluciones de clase
mundial como Pentaho, IDempiere, Odoo, SuiteCRM e instructor en tecnologias
privativas como Power BI, Microstrategy, Tableau, con dominio de lenguajes R,
Python, Java y dominio de sistemas Linux y Unix, posee diversas especializaciones
en seguridad informatica, Big Data, DevOps, Pentaho, AWS, Azure y GCP. Desde
1993, es un activista del Software Libre en proyectos como Pentaho, IDempiere,
Odoo, entre otros, actualmente se desempena como Chief Data Architect at GIS y
Chief Executive Officer in EGS GROUP

i
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= Ex-Director de Tecnologias TIC en la empresa transnacional Carvajal S.A.

= Ex-Director de Tecnologias TIC en el Instituto del Mar del Pert - IMARPE

= Fue asesor en la hoy Secretaria de Gobierno Digital de la Presidencia del Consejo
de Ministros (ex-ONGEI) - Perd.

= Ha brindado consultorias a diversas empresas nacionales e internacionales,
entre las cuales destacan: El Grupo El Comercio, AJE Group, Premier Motors,
Rural Telecom, Ministerio de Crédito y Hacienda en Nicaragua, entre otras.




FUNDAMENTOS DE BIG DATA O
HADOOP Y EL MULTI-CLOUD
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Pack FUNDAMENTOS DE BIG DATA, ARQUITECTURA,
virtual TECNICAS Y CONCEPTOS, PREPARANDO NUESTRO AMBIENTE DE TRABAJO

— —MmODpuULOfo k]

-+ (Qué es Hadoop?
CLOUD COMPUTING PROCESAR, ANALIZAR Y SERVIR * Componenentes de Hadoop
BIG DATA & AWS - HDFS
- (Qué es el Cloud Computing? LOTE sqL STREAM | BUSQUEDA SDK - Map Reduce
- Creando nuestra cuenta en AWS il [pes Spark sol e < YARM
- Conceptos de Big Data o Macro Datos - Common Utilities
- Big Data en el mundo empresarial - Distribuciones Hadoop
- Las 5 V’'s del Big Data - Patrones de diseno
+ ¢Qué es la Alta paralelizacién? GESTION DE RECURSOS comtes Renmmdtarmee - Capas conceptuales
- Fuentes de datos y su recoleccion - Arquitectura conceptual
- Cluster computacional y alta - MapReduce como motor de procesamiento
paralelizacion. FILESTSTEN RELACIONAL -+ Componentes tecnoldgicos disponibles
- Arquitectura de soluciones. 1@ " - Asegurando el tamano de bloque
- Pipeline de arquitectura tradicional - Arquitectura tecnologica
- Pipeline de Arquitectura de Big Data - Arquetipo de una arquitectura Big Data
-+ Almacenamiento y Cloud Computing SSTRUCTURADA NO ESTRUCTURADA genérica
- Distribucion de carga de trabajo - Definicion de un Datalake Productivo
i

Escalabilidad, Alta disponibilidad,
Seguridad & Gobierno

www.pentademy.com

@
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HADOOP ALMACENAMIENTO DISTRIBUIDO EN Y Y |
CLUSTER CON CLOUDERA DATA PLATFORM (CDP) & HORTONWORKS
HORTONWORKS DATA PLATFORM (HDP) CLOUD=RA

D Datameer MicroSirafegy ORACLE Q) pentaho platfora Qlik@ Inteligencia de Negocios /
wrow Bl GSAS  splunk> ©Spetfie  ii+ableas o Herramientas de Reporte

Fuente de Datos Telco : T T
cloudera pata Hub

ll:lpll' Procesar Descubrir Modelar Servir
i)

Ingest Analytic Machine MoSaL Database
Database Learning

Transform Streaming
Search

=
.
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-
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e

. oo . s YARN, Cloudera Manager,
Seguridad y Administracion o R @

Almacenamiento ilimitado

h




Pack BIG DATA: INGENIERIA DE DATOS
Virtual HADOOP EN CLOUDERA DATA PLATFORM & HORTONWORK DATA PLATFORM

—— —MmODuULOfIp. o g

CLOUDZRA HORTONWORKS

HADOOP ALMACENAMIENTO DISTRIBUIDO

EN CLUSTERS f ~D Datameer MicroSirategy OrRAcLE ‘@)pentcho [ platfora Qlik@ Inteligencia de Negocios / h
+ Despliegue de Cloudera CDH (VM) " "I splunk> ©Spotfire.  ii+abless %owm | Herramientas de Reporte
- Despliegue de Hortonworks HDP (Docker) p t t t >
- Tecnologias batch sobre Big Data. cloudera Data Hub
- Trabajando de manera distribuida sobre

un cluster Procesar Descubrir Modelar Servir
- Hadoop como estandar en el mundo de _

. Ingest Analytic Machine MoSOL Database

Big Data Database Learning
- HDFS como motor de almacenamiento e —
- YARM como gestor de recursos. searth
- MapReduce como motor de procesamiento
- Replicacion controlada de datos
- Asegurando el tamafio del blogue Seguridad y Administracion (sl Novgator @
- Capacidad fisica de un cluster Almacenamiento ilimitado
- Administracion de archivos y recursos { J

sobre Hadoop \_

www.pentademy.com

PentaDemy




PROCESAMIENTO DISTRIBUIDO
Y PARALELIZADO CON HIVE
PIPELINE DE DATOS

HADOOP
DISTRIBUTION

|
| | DATA WAREHOUSING
| | AND MACHINE LEARNING

Managing and Automating the Pipeline

Databases (RDEMS, Columnar, NoSQLL files (lson, xml
DL intemet of the things (IT), Apps, etc,

o ThEGEED

www.pentademy.com
PentaDemy




Pack BIG DATA: INGENIERIA DE DATOS
Virtual PROCESAMIENTO DISTRIBUIDO PARALELIZADO

—— —~MODULO[IE!

PROCESAMIENTO DISTRIBUIDO e
Y PARALELIZADO - Arquetipo de ingesta de datos batch
~ Aruitectura interna de Hive - Arquetipo de modelamiento de datos
. . Node 2 Node 3 - Arquetipo de procesamiento de datos
. ﬁ?\()slic;uéssze NIEEEE g@ggﬂg@ |;||;| g - Hue como interfaz grafica para los procesos
. . . _ N2 - Data Analytics Studio como interfaz grafica
- Hive como infraestructura de almacenamiento Mapping Process apping Pro para los procesos
- SQL sobre MapReduce "
= Archivos de HDFS como tablas Hive EERRR ) 'Cr[li?:gd(;eczgscll;lgtss adhoc con Impala
* Particionamiento estatico y dinamico = Tuning de paraleizacion: MapReduce vs Tex
- Formatos binarios de archivos: Parquet, vs Spark
ORCy Avro Nnde 1 Node 2 Nnde 3
- Compresion optimizada de datos @QQ@ ‘ due
- Configuracion y tuneo de procesos en Hive
- Sgoop como motor de ingesta de datos Reducmg Pmcess Reducing Process Eeducmg F'rccess
- Importando datos a Hadoop de base de datos
relacionales. . e ]

Data Analytics Studio

@

www.pentademy.com
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IMPLEMENTACION DE UN DATALAKE (& pentanemy

Desmitificando un Datalake, comprende su arquitectura y funcionamiento de forma clara y sin secretos

AWS Data Lake House

’

"~ Y
oo )e oo .
L e e !

Appliéations

"""" g Power B
' (( | Redshift
Spectrum . i -+
Mobile | R | +,+

E G“Hub ':‘ Tableau

<
B A Glise
<~ docker 53  Damchmog b

Analytic

Sense

Athena

QuickSight

Pentaho DI S3 Pentaho DI
Trusted




Pack IMPLEMENTACION DE UN DATALAKE
Hritsel ENTENDIDO SU ARQUITECTURA

—~ MODULO[0):!

(£
, 209
IMPLEMENTACION DE UN epuridad y Gobernanza @%Q‘*
DATALAKE == y oS08 ARQUITECTURA DE UN DATALAKE
Distribuir

é

é

Capa Landing Tmp para captura de datos

- Capa Landing para binarizacion flexible y
actualizaciones en metadatos

- (Capa universal para modelamiento y
catalogo de Datos.

- Capa Smart para implementacion de
soluciones

- Datamesh para modelamiento segun
unidades de negocio.

- Deltalake para actualizaciones continuas

Arquetipo de una arquitectura Big Data
generica.

Definicion de un Datalake Productivo.
Datalake como técnica de gobierno

de procesos de BigData.

Flujos ETL sobre un DatalLake
Soluciones de Reporting sorbe un
DatalLake.

Soluciones Semi-Estructuradas y no-
estructuradas sobre un Data Lake. ,
Soluciones Real-Time sobre un Datalake. S *
Soluciones de Deep Learning sobre un Staging y transformacion
DatalLake

Multiples fuentes de entrada
e 000rorooro000rororooIro0ort de d atos

Ingestion P

® @

g
(1o

N
,.~I
SR

www.pentademy.com
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SPARK PARA PROGRAMACION @
DISTRIBUIDA PentaDemy

Spark MLlib
Streamingll (machine
learning)

www.pentademy.com




Pack SPARK PARA PROGRAMACION DISTRIBUIDA
Hritsel PATRONES Y TUNING

~ MODULO[I

SPARK PARA PROGRAMACION Kafka
DISTRIBUIDA PATRONES Y TUNING EN SPARK
Flume JY _
-~ Tecnologias in-memory sobre SpQrK N Sptark tSQLdpara procesamiento
BigData HDFS/53 estructurado §
- Conociendo Spark o - PySpark para programacion y
= Spark vs Hadoop Kinesis S {r eamin 9 procesamiento funcional .
-+ Hive vs Spark - Creacion de funcionales personalizadas
-~ Uso intensivo de memoria con Spark Twitter con UDFs ,
-+ Médulos Spark - Patron de diseno cache
= Spark Core - Patrén de diseno checkpoint
-+ Trabajando con Dataframes ~—— : 'Eru_r;mgdsoblre elzxecuté)rs .
- Transformaciones y acciones sobre HDFS vitando €l colapso de memoria '
DataFrames. - Spark con Hortonworks Data Platform
- Escritura a disco duro de datos in-memory. * Spark con Cloudera Data Platform
Databases
Dashboards

@

PentaDemy

www.pentademy.com




Pack PROCESAMIENTO
Virtual SEMI-ESTRUCTURADO CON SPARK

—~ MODULO 0]

PROCESAMIENTO
SEMI-ESTRUTURADO CON SPARK

Fuentes y datos semi-estructurados ' ' ' t 1 .
Spark y dataframes semi-estrcuturados

Esquemas flexibles

Lectura de fuentes semi-estructurados $ $ $ $ 4 4
Campos complejos

Navegacion sobre campos complejos
Modelamiento y almacenamiento de fuentes
semi-estructuradas

Procesamiento in-memory con spark

é & & & & 4 4

é

www.pentademy.com

PentaDemy




PROCESAMIENTO REAL-TIME

SORBE BIG DATA CON

KAKFA & ELASTICKSEARCH $ @ elasticsearch

Web Custom Apps Microservices

A
) r»./ \_\
l"/\ S ’/r‘”')..‘n 1
] \\JJ N
‘../\‘A. e g
s S—— SArIY
: JA\ (8) )
b 4

D

Metricbeat
gEIasticsearch

Elasticsearch

e ——

V.

: Kibana
I\/Iomtormg cluster

A Metricbeat
:Elasticsearch
' Production cluster

Logstash

2

Metricbeat

www.pentademy.com
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PROCESAMIENTO REAL-TIME CON APACHE KAFKA
& ELASTIC STACK: BEATS, LOGSTACH & KIBANA

PROCESAMIENTO REAL-TIME

é

Procesamiento de datos real time

- (Streaming, real time, near real time o micro
batch?

- Arquitectura general para proyectos real time

- Captura de datos desde fuentes real time:
tormenta de datos

- La eslasticidad en la capa de captura y

procesamiento.

La importancia de la paralelizacion elastica.

Evitando colapso de CPU

Kakfa como repositorio temporal de baja

latencia.

Topicos, productores y consumidores

Procesamiento real time con Spark Streaming

Arquetipo d procesamiento real time

Arquetipo de enriquecimiento real time

Limitaciones y como superarlas.

é &

é

é & & & &

www.pentademy.com

—~ MObULO [/

[Logs] Web Traffic

. © 2 O
e Elastic Stack: beats, Logsstach
& Kibana

SSSSSSSSSS

Despliegue de Elastic Stack

Beats: Metricbeat,Packetbeat, FileBeat
Entradas Logstach: Stdin, File, Beats
Filtros Logstach:Mutate, Date, Translate
ElastickSearch: Queries, agregaciones
Kibana: Mapas, pie, gauge, tablas
Laboratorio integardo con Elastic Stack:
Errores comunes.

Login y performance.

navegacion por los dashboards.
recorrido por la aplicacion.

BasY

[Logs] Traffic Overtime [Logs] Heatmap

[Logs] Source and Destination Sankey Chart

Social Q @ a2 e e ° o
CN > IN 55 (:

é & & & 4 b

T

Destination

N O R 18

y P TR oUTH
bo s vy A .L~— X . ¥ AMERICA
@timestamp per week - Leafiet | Tiles by MepQuest — Map dats © OpenStreetsp contrbutors, CC-8Y-SA
€ Top users by try s x
X 9 T <. A > °
N \ \ ( \ N
Q \ \ \ \ \ \ \
\ \ \ \ \
| | ) | |
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Pack EJECUCION DE PROCESOS IN-MEMORY
virtual DEMO REAL TIME CON APACHE KAFKA & PENTAHO

Big Data
=z, Cassandra Input
# Cassandra Output
5 Hadoop File Input
#» Hadoop File Output
42 HBase Input

# HBase Output

B~ MapReduce Input
# MapReduce Output
.. MongoDb Input

A MongoDb Output
Input

DEMO DE TRANSMISION DE DATOS EN R .

eal-time Data Feeds
TIEMPO REAL CON PENTAHO & |
APACHE KAFKA ON HORTOWORKS x\j JL /

DATA PLATFORM HDP

APACHE oupt
-+ (Qué es Apache Kakfa? | RAFRA |
- Arquitectura y Despliegue local -
- Preparando Pentaho Data Integration (PDI) { ——
= Proyecto Bancario Demo con Kafka : —— | - _i=
. : Online Data Real-time Stream- 3

- Acceso a los logs de sitio web bancario Processing Processing
= Productores y consumidores de logs con PDI HBase | . Storm y, | saL | N7
- Consumidores Kafka de multiples Topics Accumulo | " s' traamin'g Hive
-+ Demo de procesamiento en tiempo real |  Slider Ingest e

extremo a extremo A 20l

REAL-TIME
YARN

-2/ STREAMDATA -

HDP 2.2 Data Lake

www.pentademy.com

PentaDemy




BIG DATA MULTI-CLOUD
AZURE | AWS | GCP

‘.

Gestion Multi-Cloud

D &5 <D

@

PentaDemy

www.pentademy.com




Pack INGENIERIA DE DATOS
Virtual BIG DATA - BIG DATA ON CLOUD AZURE & AWS

— —MODULO[I)S,

BIG DATA ON AZURE

-9

BIG DATA ON AWS

Servicios de Big Data disponibles en Azure.

-+ Arquitectura de Big Data sobre Azure. - Servi_cios de Big D_ata disponibles en AWS.

- Ingesta y almacenamiento de datos sobre Blob * Arquitectura de Big Dgta sobre AWS.
Storage. X - Ingesta y almacenamiento de datos sobre S3

- Interfaz SQL con Synapse Analytics. Z) : intelrfaz SQL .d’e AdW?I con 'gEPLena Gl

- Implementacion de flujos ETL con DataFlow mplementacion de flujos ETL con Glue

« Infraestructura para Cliisters de Big Data con Lambda EMR - Infraestructura para Clusters de Big Data con EMR
HDINsight - Implementacion de soluciones con Spark para

EMR

- Implementacion de soluciones con Spark para
HDInsight
- Despliegue y Workflows con Data Factory.

é

Despliegue y Workflows con Glue.

Step Functions

Www.pentademy.com




Pack INGENIERIA DE DATOS

UALEL BIG DATA ON CLOUD GOOGLE CLOUD PLATFORM

—— —mobpuLo i

BIG DATA ON GCP

é

Servicios de Big Data disponibles en GCP.
Arquitectura de Big Data sobre GCP.

Ingesta y almacenamiento de datos sobre Cloud
Storage.

Interfaz SQL con GCP y Big Query.
Implementacion de flujos ETL con Data Fusion
Infraestructura para Clusters de Big Data con Data
Proc

Implementacion de soluciones con Spark para
DataProc

Despliegue y Workflows con Cloud Composer.

Www.pentademy.com

| “i"{\?i "\ Google CloudPlatform
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MACHINE LEARNING
SOBRE BIG DATA

Clouds

/A/—\zure

D

Google Cloud Platform

waramazon

P webservices

7
All Bi Tools
- Pentaho —

) 15 Grafana | Power BI
7 ‘kibana ’+jj_++ob|eou

Platform Infrastructure G IObaI BI pO rtal % 4 =
IR Foimenbse Qlik @

Data Integration

£ e o OO0 Superset
°“’7 ln;:o:-‘ wvmk-:m tocal Data

Pentaho Tools

and many mare.

@
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Pack BIG DATA: INGENIERIA DE DATOS
Pl MACHINE LEARNING SOBRE BIG DATA

—~mMoODULO p

/ | ~~
MACHINE LEARNING SOBRE BIG DATA 9 ‘
, @ python

- Analitica en el mundo empresarial g & PY | ___/ '
-~ Analitica exploratoria 1)) capidminer DIl
= Creando consultas ad_hoc con impala ’Sc__ala
- Compartiendo la metadata del cluster entre = U, R

herramientas TODAY v ~ Ji+ableau e
- Métodos descriptivos sobre Big data go!

redis

- Algoritmos descriptivos disponibles sobre Spark < | Storm _ s ) Power Bl

MLlib o B P A

& B 1

- Implementacion de KMeans con Spark Goiceos IR ! &8 katka Se snowfl
- Métodos predictivos sobre Big Data & Olr"’é Aoy j; q
- Implementacion de un modelo predictivo ) cassandio B pental(O)
= Algoritmos predictivos disponibles sobre Spark S 2 sb‘dﬁj(? ORACLE

MLIib

= §QL Server

www.pentademy.com
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